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GIS JAKO NASTRO/J KOMPLEXNIHO

PONLEDU NA ZMENU KLIMATU V CESKE
REPUBLIGE

NASTIN METODICKEHO pOSTUPU DALSIHO ANALYTICKEHO IKOUMANI




METODIKA APLIKACE NASTROJU
PROSTOROVE ANALYZY A GEOSTATISTIKY

ANALYZA PROSTOROVYCH DIMENZI SE VYZNACUJE LOKALIZACI VYZNAMNYCH
EKONOMICKYCH PROMENNYCH, A JEJICH MOZNOU VYTRVALOSTI URCENEHO
PROSTOROVEHO FENOMENU LOKALIZOVANEHO V KONKRETNIM MISTE A JEHO

SOUSEDSTVI.

NA ZAKLADE TOHOTO URCENI EXISTUJI SPOLECNE PODMINKY PRO SOUBOR OKRESU,
COZ NAPOMAHA POCHOPIT PROSTOROVE CHOVANI PROMENNE A UMOZNI
NEPOCHYBNE URCIT GEOGRAFICKE NEBO PRIRODNI PODMINKY POTVRZUJICI TENTO

PROSTOROVY FENOMEN.




ZA UCELEM POUZITI NASLEDUJICICH ANALYZ A ZA POUZITI JEDNODUCHYCH A
NORMALIZOVANYCH NASTROJU PROSTOROVYCH ANALYZ SE IDENTIFIKUIJI
PROSTOROVE VZORY, KTERE MAJi PODOBNE CHARAKTERISTIKY V RECYKLACI ODPADU
A DALE PAK VE SLEDOVANE PROMENNE ZNECISTENEHO OVZDUSI.

NASLEDUJICI PRISTUP PROSTOROVEHO CHOVANI TECHTO DVOU PROMENNYCH
UMOZNI PREDSTAVIT NASLEDNE ANALYZY A MOZNE INTERPRETACE SLEDOVANEHO
FENOMENU ZMENY KLIMATU V CESKE REPUBLICE.

MODELACE POUZITI ZOBRAZENI PROSTOROVEHO FENOMENU A SLEDOVANI
SESKUPOVANI{ PODOBNYCH POZOROVANI V PROSTORU JE PRAKTICKY NA JAKOUKOLIV
PROMENNOU, KTERA SPLNUJE PODMINKY GEOREFERENCE A JEJITHO NASLEDNEHO
PRIRAZENI JOIN VARIABLE NA ZAKLADE IDENTIFIKACNIHO KLICE.




® NASLEDUJICI MATEMATICKE VZORCE A PROSTOROVE ANALYZY SE ODKAZUJI NA VYZKUMNE
STUDIE REGIONALN{ TEORIE SLEDOVANYCH PROMENNYCH (MATHERON 1971, CHICA 1988, CHICA
1992).

® KRITERIA ANALYZY JSOU ZALOZENY NA KONCEPTECH PROSTOROVYCH VLIVU, PRENOSU V
PROSTORU A PROSTOROVE AUTOKORELACE.

® VE SKUTECNOSTI SE EKONOMICKE A SOCIALNI FENOMENY SNAZI MIT EVIDENTNI KONCENTRACI V
PROSTORU, A TO ZOBRAZENIM VYSOKYCH HODNOT V GEOGRAFICKE SLEDOVANE JEDNOTCE
DANE ANALYZY, PRICEMZ V JINEM USKUPENI MOHOU NABY VAT NiZKYCH HODNOT DANE
PROMENNE.

TYTO KONCEPTY JSOU NABYVAJI DULEZITOSTI PRI APLIKACI NASTROJU EXPLORACNI ANALYZY
(PRUZKUMU) -PROSTOROVYCH DAT - ANALISIS EXPLORATORIO DE DATOS ESPACIALES (AEDE),

® ROZDILY PROSTOROVE AUTOKORELACE

¢ TECHNIKY VARIOGRAMU A KRIGING.




PARAMETRY ANALYZ

® INVERZNI VZDALENOST — AKCEPTUJE ® TECHNIKA NEJBLIZSIHO SOUSEDA —
A PREDPOKLADA VLIV PROSTOROVE V RAMCI HODNOCENI PROSTOROVYCH

JEDNOTKY S NEJNIZSIM BODEM JEDNOTEK SE ZAHRNUJI U KAZDE
DOTYKU V CELEM SLEDOVANEM JEDNOTKY POUZE SOUSEDNI
PROSTORU. JEDNOTKY, KTERE MAJI PRIMOU

SPOLECNOU HRANICI. VYHODNOTI
TAKOVE PROSTOROVE JEDNOTKY,
KTERE MAJI VYSSI RAD STYCNOSTI

(KONTIGUITY- RESP. DOTYKU).




POUZITI ANALYZ - HOT SPOT

® ANALYZA PRO MAPOVANI{ SHLUKU NA ZAKLADE SESKUPOVAN{ SMERODATNYCH ODCHYLEK
SLEDOVANYCH UKAZATELU ZA ROK 2014. MAPA BYLA VYTVORENA NA ZAKLADE VYPOCITANYCH
SMERODATNYCH ODCHYLEK (GIZSCORE) V HOTSPOT ANALYZE, KTERA BYLA PROVEDENA ZA POMOCI
ZJISTENYCH DAT Z CSU A VEREJNE DOSTUPNEHO ZDROJE DATABAZE EKO-KOM U PROMENNYCH
VYKAZOVANYCH ZA JEDNOTLIVE REGIONY A OKRESY V ROCE 2014,

® GIZSCORE Z KAZDEHO UKAZATELE ZA JEDNOTLIVY REGION CI OKRES BERE V UVAHU STREDNI
HODNOTU A POTE JI VYDELI SMERODATNOU ODCHYLKOU, COZ JE VYPOCITANO NA ZAKLADE VZORCE:

(Xi-p)o

® VYSLEDKY SE POTE INTERPRETUJI JAKO SMERODATNE ODCHYLKY S OHLEDEM NA STREDN{ HODNOTU
SLEDOVANEHO CELKU (ARIAS A ANTOSOVA, 2015). Z TOHOTO DUVODU SE HODNOTY S VETSI
SMERODATNOU ODCHYLKOU POVAZUJI ZA PROMENNE S VETSI STATISTICKOU VYZNAMNOSTI (NAPR.
OKRESY S VYSSI SMERODATNOU ODCHYLKOU SE PROJEVUIJI S VETSI KONCENTRACI S OHLEDEM NA
OSTATNI OKRESY V CESKE REPUBLICE).




POUZITI ANALYZ - MORAN

® VELMI ROZSIRENA KONTRASTNI TECHNIKA TOHOTO TIPU ANALYZ ZNAMA
JAKO INDIKATOR PROSTOROVE AUTOKORELACE — MORAN

® UCEL MERENI STUPNE PROSTOROVE ZAVISLOSTI HODNOT KAZDE PROMENNE
VE VZTAHU K VZDALENOSTI SOUSEDNICH HODNOT S CILEM ZJISTENI, ZDA
EXISTUJE PROSTOROVY VZOR, KTERY DOPROVAZI ROZDELENI PROMENNE.

® V KONECNE FAZI JE DULEZITE URCIT, ZDA U SLEDOVANE PROMENNE EXISTUJE
PROSTOROVY VZOR CI NIKOLIV, JINAK RECENO, ZDA JE ROZDELENI NAHODNE,
CI DATA VYTVARI PODOBNE SHLUKY V URCITEM PROSTORU.




POUZITI ANALYZ - MORAN

TENTO PROSTOROVY FENOMEN AUTOKORELACE JE MOZNE VYSVETLIT NA
ZAKLADE NASLEDUJICIHO VZORCE PODLE CHASCO (2008):




POUZITI ANALYZ - VARIOGRAM

® POKUD SE ANALYZUJE CHOVANI PROMENNE GEOREFERENCOVANYCH DAT S
PROSTOROVYCH DIMENZI JE VHODNE DETERMINOVAT PROSTOROVOU STRUKTURU
SLEDOVANE PROMENNE.

® POUZITI METODY SOCIOEKONOMICKEHO FENOMENU JE ANALYZA VARIOGRAMU,
JEHO HLAVNI POUZITI JE VE VEDE O ZEMI, ACKOLIV TAKE SE SIROCE POUZIVA V
SOCIALNICH VEDACH.

® VARIOGRAM POROVNANI VARIABILITU MEZI ZKOUMANYMI DATY SLEDOVANEHO
MODELU, A TO TAK ZE MERI FYZICKE VZDALENOSTI BODU POZOROVANI DANEHO
MODELU. Z TOHOTO DUVODU POKUD DATA MAJI PROSTOROVY VZOR A EXISTUJE
EFEKT DOTYKU, VARIBILITA BY BYLA VELMI MALA V MALYCH VZDALENOSTECH,
PROTOZE MERENA POZOROVANI BY BYLY VELMI PODOBNE, OVSEM JINE VELIKOSTI A
ROZMERU. ZATIMCO DATA, KTERA JSOU ZCELA NEPODOBNA MAJI VETSI
VZDALENOSTI A MODEL SE PRODLUZUJE DOSTATECNE.




POUZITI ANALYZ - KRIGING

CON LA INFORMACION SUMINISTRADA POR EL VARIOGRAMA, SE PUEDE ESTIMAR UN MODELO DE PRONOSTICO ESPACIAL EN
EL CUAL LOS VALORES ESTIMADOS DE LA VARIABLE PARA UN PUNTO DE LA MUESTRA SE PUEDEN INTERPOLAR A PARTIR DE
LOS VALORES DE LAS ENTIDADES VECINAS.

EL KRIGING CALCULA EL REZAGO ESPACIAL PARA CADA PUNTO DEL ESPACIO, REFORZANDO LAS CONCLUSIONES ACERCA
DEL FENOMENO DEL CONTAGIO ESPACIAL ENTRE PUNTOS DE LA MUESTRA.

LA ECUACION DE ESTIMACION SE DEFINE COMO UNA COMBINACION LINEAL DE LOS DATOS EXPERIMENTALES Y UNOS
COEFICIENTES A DETERMINAR:

LOS RESULTADOS DE LA ESTIMACION USANDO LA TECNICA DEL KRIGING, SE REPRESENTAN MEDIANTE EL DESPLIEGUE
CARTOGRAFICO DE LOS VALORES ESTIMADOS PARA CADA MUNICIPIO, COMO UN PROMEDIO PONDERADO DE LOS DATOS
MEDIDOS EN LAS UNIDADES TERRITORIALES CERCANAS.




MODELOVE PRIKLADY VYSLEDKY
INVERZNI VZDALENOST

Dataset Information

CZE_adm1_transformation

Input Feature Class: coordinates

. . HOJA1$.KONTEJIJNER/UNIVER
Input Field: - o'\ Z7pE AN
Conceptualization: INVERSE_DISTANCE
Distance Method: EUCLIDEAN

Moran's
Index:

Expected
Index:

-0,053630

-0,076923

Variance: 0,094644

z-score: 0,075714

p-value: 0,939647



MODELOVE PRIKLADY VYSLEDKY —
METODA NEJBLIZSiHO SOUSEDA

Dataset Information

CZE_adm1l_transformation

Input Feature Class: .
coordinates

HOJA1$.KONTEIJNER/UNIVER
ZITNI VZDELANI

Input Field:
Conceptualization: CONTIGUITY_EDGES_ONLY
Distance Method: EUCLIDEAN
Row Standardization: False
Distance Threshold: None
Weights Matrix File: None

Selection Set: False
QloDdl MOordns 1
Summary

Moran's

Index: -0,341339

Expected

Index: -0,076923

Variance: 0,022441
z-score: -1,765078

p-value: 0,077551




MODELOVE PRIKLADY RESENI

OKXID SIRICITY S02
OXIDY DUSIKU (OXI1D DUSIGITY NO2, 0XID DUSNATY A DALSI)

Legend
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Dataset Information

Input Feature Class:
Input Field:
Conceptualization:
Distance Method:

Row
Standardization:

Distance Threshold:
Weights Matrix File:

Selection Set:

CZE_adm2
LIST1$.NOX (T/ROK)
INVERSE_DISTANCE
EUCLIDEAN

False

40997,5603 Meters
None

False

Dataset Information

Input Feature Class: CZE_adm?2

Input Field:
Conceptualization:
Distance Method:

Row Standardization:

Distance Threshold:

Weights Matrix File:

Selection Set:

LIST1$.502 (T/ROK)
INVERSE_DISTANCE
EUCLIDEAN

False

40997,5603 Meters
None

False

Global Moran's I Summary

Moran's Index: 0,062075
Expected Index: -0,010309
0,002348
1,493877

0,135208

Variance:
z-score:

p-value:

Global Moran's I Summary

Moran's Index: 0,160440
Expected Index: -0,010309
Variance: 0,002364
z-score: 3,511757

p-value: 0,000445




VARIOGRAM NOX/S02
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KRIGING NOX/S02
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